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	Vranic等人[4] 提出利用球型諧波來計算3D模型的特徵向量，但此方法必須先將3D模型做PCA正規化才不會受旋轉的影響。因此Funkhouser等人[5,6] 即提出了即使不需將模型先做正規化也依然可以利用球型諧波公式求出特徵向量。其主要概念是將3D模型的資料轉換成頻率(frequency)的表示法，就有如2D上的傅立葉轉換(Fourier transform)一般。也就是對不同半徑的同心球(concentric spheres)中的資料，使用球型諧波來求得3D模型的特徵向量，這樣就能避免因旋...

